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Azarbaycanda makroigtisadi datanin basda etibarliliq olmaqla
6zlnoxas xUslUsiyyatlari vardir. Bunlardan IQI (istehlakci
giymatlar indeksi) va 1issizlik faizlarini misal goOstarmak
olar. Bundan alavs, kolgs igtisadiyyatinin 50%-dsn ¢ox
olmasi birbasa 6lkadaki igtisadi fsalligin yarisindan c¢oxunun
musahido olunmamasi demakdir. Bu kontekstds makroiqtisadi
malumatlarin ekonometrik analizi c¢ox muskul ve naticasiz olur
(basit modellsardan tutmus kompleks VAR-VEC tipli modellars
godar). Bu yazida makroiqtisadi gostaricilara mustagil sakilds
prognoz vermakls igtisadiyyatin galacak voaziyyatini anlamagq
Ucun c¢ix1is yolu axtarmaga calisilib. o9sas masala ondan
ibaratdir ki, dsyisanlarin (masalan UDM) gslacakdaki ehtimal
doyarlori ixtiyari ARIMA tipli modellarls prognozlasdirilair.
Bu metodika musssisadaxili stress-test ssenarilari ucun da
totbiq edils bilar (asasan bank bazari dclin uygundur).

dlimizds 2010-cu ilin yanvar ayindan 2018-ci ilin avqust ayina
goador aylig formatda data vardir. Yigcamliqg Ucgun sadacs bir
doyisoan tosqgdim olunacaqdir. Analiz prosesi demsak olar ki, eyni
sokilda digsar makroiqtisadi dayisanlar Ucun takrarlanacaqdir.
Toqdimat Ucun asas maraqli dayisanlardan biri geyri-neft real
effektiv mazanna goturulmusdur. Digar dayisanlarin analizlari
istoaya uygun tsgdim oluna bilar.

Secilmis dayisanlars prognoz vermak Ucin ARIMA (p,d,q) tipli
modellar isladilmisdir. ovvalca, datanin ilkin wvizual
diagnostikasi lcun onun qrafikins baxilmisdir. Yani, dayison
duragan va ya trendli duragan gordnirmi, vahid Kkoks
sahibdirmi, qirilma noqgtalari ve ya dinamik sudrisma nazars
carpirmi, volatillik novbalasirmi va s.


https://bakuresearchinstitute.org/forecasting-methodology-for-macroeconomic-variables-of-azerbaijan/
https://bakuresearchinstitute.org/forecasting-methodology-for-macroeconomic-variables-of-azerbaijan/
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Qrafik 1.Ayliq Qeyri-Neft Real Effektiv Mazanna
(2010-2018)

Yuxaridaki nimuna duragan prosess oxSamir va goOrdnan
movsumilik yoxdur. Deterministik trend askarlanmir. Belacs,
stoxastik trend (vahid va ya daha cox koOok) testlari etmak
lazim galir. Ondan oncs datanin logarifmik versiyasina da
baxmaq garakdir.
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Qrafik 2. Ayliq Qeyri-Neft Real Effektiv Mazanna
(Loqarifmik versiya)

Logarifmik transformasiya datani stabillasdirmsk ve daha aydin
analiz etmays komak edir. Bundan basqa, datada vahid kok
varsa, onun farqini almaq lazim oldugunu va farqini aldigimiz
logarifmik transformasiyanin loqgarifmik artim (artimin taqribi
giymati) oldugunu unutmamaq lazimdir. Névbati, biz adi halda
vo logarifmik transformasiyada fargi alinmis datanin qrafikins
baxiriq.
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Qrafik 3. Birinci Farqi Alainmis Qeyri-Neft Real Effektiv
Mazanna
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Qrafik 4. Birinci Farqi Alainmis Qeyri-Neft Real Effektiv
Mazanna (logarifmik versiya)

Forqi alinmis data hardasa duragan gorinidr. Prosesi
aydinlasdirmaq Ucin daha ciddi testlars ehtiyacimiz var.
Nimuna kic¢ik oldugu ucun testlarin guci da zaif olacaqdir.
Bunu aradan goturmak uUcun uUc¢ test va bir funksiyadan istifads
edirik. Vahid kék testi ucgin ADF va PP, duraganliq testi Ugln
iseo KPSS-doan istifads edirik. Bundan basqa datanin prosesini
daha yaxsi anlamaq ucin biz R-in auto.arima() funksiyasindan
istifades edirik. Xatirlayaq ki, ogsar data vahid koka
sahibdirsa, 1 dafa, d sayda koOoka sahibdirsa onu duragan
vaziyyate goatirmak dcin d dafs farqini almaliyiq.

Cadval 1. Vahid Kok ve Duraganliq Testlari

) .. i Birinci Fargi Alinmi
Adi Birinci Farqi Alinmis F ) ?
(loqarifmik)
ADF
0.68 ADF test <0.01 ADF test <0.01
test
PP
0.62 PP test < 0.01 PP test < 0.01
test




KP. KP KP
55 <0.01 S5 > 0.1 S5 > 0.1
test test test
Auto Auto Auto

, ARIMA(2,1,2) , ARIMA(2,0,2) i ARIMA(1,0,0)
Arima Arima Arima

Data adi halda vahid kéka sahib oldugu Ug¢lin test naticalari
biza forqi alinmis datadan istifads etmayi tovsiys edir. ADF
vo PP testlari vahid koku test edir ve vahid kok hipotezini
inkar eds bilmir. KPSS testi duraganligi test edir va datanin
adi halinda duraganligi inkar edir. Fargi alinmis data Ucln
testlar duragan proseslari goOstarir. Biz auto.arima()
funksiyasinin komayi ils iki duragan prosesls qarsilasiriq.
Umumiliyi itirmadsn, ansns budur ki, daha az parametrli models
ustunliuk versak. Masalan, burada biz ARMA(2,0,2) prosesindanssa
AR(1l) prosesina uUstunluk vermaliyik. Logarifmik
transformasiyanin daha sads modeli secmays komak etdiyina
diggat edsak. Bu mogalads biz har ikisindon istifados eds
bilarik, cunki biz an yaxsi modeli secmak yox, coxlu
prognozlar alds etmak istayirik.

Dataya modeli tatbiq etdikdsn sonra qgaliglarda har hansi
strukturun varligini yoxlamaq Ucin ACF va PACF funksiyalarini
yoxlamag lazimdir.
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Qrafik 4. Qaliqlardaki Struktur

Bela goérunur ki, istadiyimiz kimi qaliqlarda ciddi bir
struktur yoxdur. Buna baxmayaraq, gqgaliglarin sonraki
doyarlarinds subhali artimlar var. Asagidaki qrafikls birlikds
baxsaq, MA hissanin tasirinin ds glcld oldugu ARMA modelins
ustunlik vermak lazim oldugunu deys bilarik.
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Qrafik 5. Qaliqlardaki Struktur (Loqarifmik
Transformasiya)

Novbati, galiglarin kvadratinda ARCH effekti varmi, onu
yoxlamaliyiq. Bunun dcun daha kompleks testlardsn istifads
etmaliyik. LM test ve Portmanteau-Q testlarindsan istifads
etdik vo deys bilarik ki, datanin qgaliqlarinda ARCH effekti
(heteroskedastiklik) olmasi ucun kifayst qgoadoar doslil yoxdur.
Belaca, galiqlardaki artimlar statistik shamiyyatli deyil.

Biz doayisonlarin gslacak daysrlarini tapmaq ucgun R-1n
forecast() funksiyasindan istifades edirik. Buna baxmayaraq,
biz tok model (ARIMA(1,0,0)) istifado etsak, bir tarixa bir
prognoz alds edacayik. Ona gora do biz ixtiyari parametrlarls
20 ARIMA(p,d,q) modeli yaradib daha cox prognoz alde edirik.
Digoar bir prognozu da 20 prognozun ortalamasini alaraq alds



edirik. Belaliklsa, biz har makro dayisan udcun 2021-ci ilin
sonuna gadar har aya 21 prognoz slds edirik.

Prognozlari kigikdesn boyuys duzub arasindan baza, pis ve daha
pis variantlari secirik. Buna asaslanaraq stress ssenarilari
qururug. Asagida sadacsa bir dayisan (Qeyri-Neft Real Effektiv
Mazanna) ucln prognozlari va goalacak dayarlari neca tapmaga
calisdigimizi gora bilarsiniz. Bundan basga, transformasiya
olunmus dayisanlari geri dayisib xam dataya uygunlasdiriraq.

Diggets catdiririq ki, R-in tsclean() funksiyasindan istifads
edorak boslug va geyri-normal daysr problemlarini hall eds
bilarik. Butun bu prosedurlari taqdim olunmusla birlikda bdtun
20 makroiqtisadi dayiseanlars tatbiq edirik. Hal-hazirda, daha
cox prognoz alde etmays calisiriq. Ozimizi sadeca 20 prognoz
ucun limitlomamaliyik. Nazsari ve praktiki Ulimitlar
arasdirilir. Bundan basqa, biz baxisimizi sarti volatilliys
mumklin gadar genislandirs va daha aydin rasm alds eds bilsrik.
Prosedurumuzda parametrlar ixtiyari oldugu dclin eyni
prognozlari toakrarlaya bilmarik. Bu, bizs real tabii
ixtiyariliyi tutmaq Gc¢ln azadliq vermis olur. Sonda, ARIMA
tipli modellarin ARIMAX, SARIMA, ARFIMA versiyalarindan da
istifade edsa bilarik. Bundan basqa, nizamlanmis multinomial
logistik reqressiyadan istifads edsarak araliq prognozlari vera
vo onlari ARIMA tipli prognozlarla migayise eds bilarik.

*Kod vo prognozlar istaya uygun paylasila bilar

dlavalar

Prognoz Qrafiklari, 20, 9, 3 — miivafiq olaraq
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Qeyri-Neft Real Effektive Mazanna Prognozlan Sep 2018 / Aug 2021
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UDM-da Biidca Galirlari Prognozlan
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